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e "Vents et nuages ", Dossier Pour la science, numéro 78, janvier-mars 2013.
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(INSA)
http://www.math.univ-toulouse.fr/~besse/enseignement.html

¢ S. Tufféry (2012), "Data Mining et Statistique décisionnelle : I'intelligence des données",
Editions Technip. .

e P. Besse, H. Milhem, O. Mestre, A. Dufour, V. H. Peuch (2007), " Comparaison de
techniques de 'Data Mining ', pour I’adaptation statistique des prévisions d’ozone du
modele de chimie-transport MOCAGE", Pollution atmosphérique A, vol. 49, n° 195, pp.
285-292.

e "Correction des prévisions de 1’ozone par adaptation statistique", plate-forme de
modélisation régionale Iris, AIR pays de la Loire, (2008).
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